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AULA 01

Alguns temas das provas de concurso de econometria estdo no limite entre
estatistica e econometria, mas como aparece nos editais nos itens de
econometria, vamos abordar os conceitos.

1 - Design de Pesquisa

CESGRANRIO - 2024 - IPEA - Técnico de Planejamento e Pesquisa -
Politicas Publicas e Avaliagao

Existem trés principais tipos de design de pesquisa. Associe os tipos de
design de pesquisa com suas caracteristicas.

| - Experimental
Il - Quase-experimental

Il - Nao experimental observacional

P - Os pesquisadores coletam informagdes sem que 0s sujeitos da pesquisa
estejam explicitamente envolvidos no registro dos dados, sem manipular
qualquer aspecto do ambiente comum e sem atribuirindividuos a grupos que
ocorrem naturalmente ou que sao criados artificialmente.

Q - Os pesquisadores manipulam uma ou mais variaveis e atribuem
aleatoriamente os participantes aos grupos de controle e tratamento.

R - Os pesquisadores nao tém total controle sobre a alocagdo dos
participantes nos grupos de controle e tratamento, uma vez que nem sempre
€ possivel uma aleatorizagdo adequada dos participantes.

S-0Os pesquisadores estudam arelagao estatistica entre duas variaveis sem
manipular qualquer aspecto do contexto natural de uma amostra, de modo
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que esse desenho de pesquisa nao permite compreender a direcao da
influéncia causal, se tal efeito existir.

As associacodes corretas so:

Alternativas

Al-Q, Il -R, Il -P
Byl -Q, Il -R, Il -S
C)I-R, II-P, Il -Q
D)I-R,lI-S, Il -P
E)I-S, 11 -R, Il -Q

Resposta letra A. Vamos explicar cada conceito.

| - Experimental

Nesse design, os pesquisadores manipulam uma ou mais variaveis
independentes e observam o efeito dessa manipulagcdo sobre uma ou mais
variaveis dependentes. Vamos explicar por um exemplo:

Imagine que um pesquisador quer avaliar o efeito de dois tipos de
fertilizantes (Fertilizante A e Fertilizante B) no crescimento de plantas de
tomate. Ele também deseja considerar o impacto de dois niveis de irrigacao
(baixa e alta).

Primeiro, ele define as variaveis.

Variavel dependente: Crescimento das plantas (medido em altura ou peso
dos frutos).

Variaveis independentes: Tipo de fertilizante (A ou B), Nivel de irrigacao (baixa
ou alta).

Tipo de Design do Experimento:
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i. Fatorial 2x2: Combina dois niveis de fertilizante com dois niveis de
irrigacao, resultando em 4 combinacgdes:

Fertilizante A + Irrigacéo baixa

Fertilizante A + Irrigacao alta

Fertilizante B + Irrigacéo baixa

Fertilizante B + Irrigacao alta
ii. Alocacgao Aleatoria:

As plantas sdo divididas aleatoriamente em 4 grupos, com 10 plantas em
cada grupo (numero igual por condicao para evitar vieses).

iii. Aplicagao do Tratamento:

Cada grupo recebe a combinacao especifica de fertilizante e irrigagao.

Controle:

Outras condigdes, como luz solar, tipo de solo e temperatura, sdo mantidas
constantes para evitar fatores de confuséo.

Coleta de Dados:

O crescimento das plantas € medido apds um periodo de 8 semanas.
Analise Estatistica:

Um modelo de analise de varidncia (ANOVA) ¢ utilizado para testar:

a) O efeito principal do fertilizante.

b) O efeito principal dairrigacéo.

c) A interacao entre fertilizante e irrigacao (se o efeito de um depende do
outro).

Alguns exemplos de resultados possiveis:

Efeito principal: Fertilizante A aumenta mais o crescimento das plantas que
Fertilizante B, independentemente da irrigagcao.
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Interacdo: O fertilizante B funciona melhor sob alta irrigagdo, enquanto o
fertilizante A é mais consistente nos dois niveis de irrigagéo.

A letra que melhor associa é Q — Os pesquisadores manipulam uma ou mais
variaveis e atribuem aleatoriamente os participantes aos grupos de controle
e tratamento.

Il - Quase-experimental

O design quase-experimental € semelhante ao design experimental na
manipulacao de variaveis independentes para observar seu efeito sobre as
variaveis dependentes. No entanto, em algumas situagées nao € possivel
realizar atribuicao aleatdria dos participantes, as vezes por questoes praticas
ou éticas. Isso limita o controle sobre as variaveis e reduz a forgca das
inferéncias causais, pois nao é possivel apresentar um contrafactual.

Exemplo

Imagine que uma prefeitura quer implementar um programa publico de
profissionalizacao para jovens desempregados e quer medir 0s possiveis
resultados. Entdo o experimento pode seguir os seguintes passos:

Definir os Grupos de comparacao:
Grupo Tratado: Uma cidade onde o programa foi implementado.

Grupo Controle: Outra cidade semelhante onde o programa nao foi
implementado.

Definir Variavel dependente: Taxa de emprego (porcentagem de jovens
empregados).

Definir o Tratamento ou Intervencao: Convencer jovens a participarem do
programa de treinamento em uma das cidades.

Periodos de analise:
Antes do programa: Observagdes antes da implementacao.

Depois do programa: Observagdes apos aimplementagéao
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Apos a implementagéo do programa, caso 0s grupos sejam parecidos, sera
possivel inferir se o programa tem efetividade comparando a taxa de
desemprego na cidade em que houve o treinamento e a cidade em que néo
houve.

Um experimento desses tem implicacdes financeiras grandes e dificilmente
poderia ser feito de forma ética (oferecendo o treinamento para alguns jovens
€ nao para outros), além dos pesquisadores nao poderem selecionar
elementos de forma aleatdria. Em decorréncia dessas limitagdes, temos um
quase-experimento.

A letra que melhor explica € R — Os pesquisadores ndo tém total controle
sobre a alocacao dos participantes nos grupos de controle e tratamento,
uma vez que nem sempre € possivel uma aleatorizagcdo adequada dos
participantes.

Il - Nao experimental observacional

No design nao experimental ou observacional, os pesquisadores observame
registram os eventos como eles ocorrem naturalmente, sem manipular as
variaveis de interesse. Esse tipo de estudo € util para identificar correlacoes
e tendéncias, mas nao permite estabelecer relagdes causais definitivas
entre as variaveis.

A letra apropriada € P — Os pesquisadores coletam informagcdes sem que 0s
sujeitos da pesquisa estejam explicitamente envolvidos no registro dos
dados, sem manipular qualquer aspecto do ambiente comum e sem atribuir
individuos a grupos que ocorrem naturalmente ou que sdo criados
artificialmente.

Resposta

AI-Q,II-R,III-P
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CESPE / CEBRASPE - 2024 - TCE-PR - Auditor de Controle Externo - Area:
Administrativa

Ao realizar uma auditoria, um auditor dispde de um cadastro de dez mil
contratos, numerados de 1 a 10.000, contendo informag¢des como objeto,
valor, vigéncia, contratante, unidade da federacao e data de assinatura. Para
a selecdo dos contratos a serem analisados, o auditor adota o seguinte
procedimento: escolhe aleatoriamente um numero entre 1 e 100; adiciona
sucessivamente 100 unidades ao numero escolhido, formando uma
sequéncia de numeros inferiores a 10.000; e, finalmente, solicita a entidade
auditada os contratos marcados no cadastro com o0s numeros presentes na
sequéncia formada.

O plano amostral descrito na situacao hipotética precedente corresponde a
uma amostra:

A) aleatdria simples.

B) sistematica.

C) estratificada.

D) por conglomerado em um estagio.

E) por conglomerado em dois estagios.

A resposta correta é B, sistematica.

Amostragem Sistematica: Nesse tipo de amostragem, os elementos da
populacdo sdo ordenados de alguma forma (no caso, por numero do
contrato) e um elemento inicial é selecionado aleatoriamente. A partir dai,
sao selecionados os elementos a cada intervalo fixo (no caso, a cada 100
contratos).

Comparando com as outras opg¢oes:
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Aleatdria Simples: Cada elemento da populagao teria a mesma chance de
ser selecionado, independentemente dos outros elementos. No caso
descrito, a selegdo nao € totalmente independente, pois depende do
primeiro numero escolhido aleatoriamente.

Estratificada: A populacdo € dividida em subgrupos (estratos) com
caracteristicas homogéneas, e uma amostra € selecionada aleatoriamente
de cada estrato. Nao ha essa divisdo em estratos no caso descrito.

Por Conglomerado em um Estagio: A populacdo € dividida em grupos
(conglomerados), e alguns desses grupos sao selecionados aleatoriamente
para compor a amostra. Todos os elementos dos conglomerados
selecionados sdo incluidos na amostra. Nao ha essa divisdo em grupos no
caso descrito.

Por Conglomerado em Dois Estagios: Similar ao anterior, mas apds a selecao
dos conglomerados, uma amostra de elementos € selecionada
aleatoriamente dentro de cada conglomerado. Também né&o se aplica ao
caso.

Consulplan - 2023 - MPE-BA - Analista Técnico — Analise de Sistemas

Sabemos que um estudo estatistico pode ser feito com todos os elementos
da populacdo ou com uma parte desta populacdo (amostra). Para que
possamos usar os resultados obtidos na amostra para fazerinferéncias sobre
a populacao de interesse, precisamos garantir que a amostra seja
representativa desta populacéao.

(FERREIRA, Valéria. Estatistica Basica. Rio de Janeiro: SESES, 2015.
Adaptado.)

Para obter uma amostra, pode-se utilizar diferentes técnicas de amostragem;
analise-as.

I. Na amostragem aleatdria simples, todos os elementos da populacao tém
igual probabilidade de pertencer a amostra, assemelhando-se a um sorteio.
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II. Na amostragem aleatdria estratificada, os elementos da populagcao séo
divididos em subgrupos (estratos) e € possivel selecionar quantidades
proporcionais de elementos de cada subgrupo.

Ill. Na amostragem sistematica, os elementos da populacao sdo organizados
e ordenados; seleciona-se um numero inicial aleatério, em seguida, os
demais elementos sdo selecionados mantendo-se os intervalos regulares, a
partir do numero inicial.

Esta correto o que se afirmaem
Alternativas

Al llelll.

B 1, apenas.

Clell, apenas.

Dl elll, apenas.

Ell elll, apenas.

Resposta alternativa A. Esse tema nao tem jeito, precisa dar uma lida na
teoria. Aqui vai um resumo breve de cada tipo:

Amostragem casual simples: conhecida como amostragem ao acaso,
aleatdria ou randdémica, sendo equivalente a um sorteio. Pode ser feita
numerando a populagao e sorteando as amostras. Uma tabela de numeros
randémicos pode ser um instrumento util para realizar esse sorteio.

Amostragem sistematica: realizada em linhas de producado, onde sao
retirados elementos de forma sistematica e periddica para compor a amostra
final. Por exemplo, a cada dez produtos produzidos, um € retirado e
verificado. E uma amostragem facil de ser realizada, mas podem ocorrer
vicios na retirada da amostra. Tem melhor rendimento quando os individuos
sdo ordenados por um critério que nao tem relacdo com a medida de
interesse.
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Amostragem por conglomerados: € utilizada quando a populacgéo € dividida
em pequenos grupos e a amostragem é feita por meio desses grupos,
também chamados de conglomerados. Assim, o sorteio nao é realizado dos
elementos individuais da populagao, mas sim dos conglomerados.

Amostragem estratificada: para populacdes que sao estratificadas e
divididas em subpopulagdes (estratos) € possivel que a variavel estudada
apresente um comportamento divergente entre as subpopulagdes, mas
homogéneo dentro de cada uma das subpopulagdes. Assim, € importante
considerar essas diferencas na escolha da amostra para que na amostra final
nado tenha mais representantes de um estrato do que de outro e inclua a
mesma quantidade de representantes de cada estrato na amostra final. Pode
ser usada a estratificagéo para sexo, idade, posicionamento geografico, entre
outros.

FGV - 2022 - TRT - 132 Regiao (PB) - Analista Judiciario - Estatistica

Supondo amostra aleatdria simples, usando o teorema central do limite e
considerando, ainda, o pior caso, o tamanho da amostra para que possamos
garantir, com 99% de confianga, que o valor de uma proporcdo amostral ndo
diferira do valor da proporcao populacional por mais de 2% €, no minimo,
aproximadamente igual a

Alternativas
A) 1.640.
B) 2.720.
C) 3.105.
D) 3.458.

E) 4.160.

Ja que o enunciado cita o teorema central do limite, vamos a formula:

ECONO. :METRIA
e ————



Em que:

¢ n=tamanho minimo da amostra.

Z = valor correspondente ao nivel de confianca (99% > Z=2,58).

p = propor¢ao populacional (assumimos o pior caso: p=0,5).

e g=1-p(também sera 0,5 no pior caso).
e e=margem de erro (0,02).

Substituindo os valores:

(2,58)%-0,5-0,5
(0,02)2

11 —

1. Célculo de Z*%:
Z% = (2,58)% = 6,6564
2. Calculo do numerador (Z° - p - g):
6,6564-0,5-0,5 = 6,6564-0,25 = 1, 6641
3. Calculo do denominador (ej]:
e’ = (0,02)* = 0, 0004
4. Calculo de n:

1, 6641

" — — 4.160, 25
" 0. 0004 e

Resposta alternativa E.



CESPE / CEBRASPE - 2024 - TCE-PR - Auditor de Controle Externo - Area:
Contabil

Imagem associada para resolucao da questao

m:rﬁl;::::;:n valores observados no conglomerado
I 0 0 l | 2
1 I I 2
111 0 | l | l
v 0 0 0 I 2
\' 2 2 3
VI I I 2 2 3

Considerando que a tabela precedente apresenta resultados brutos de uma
amostragem aleatéria por conglomerados, € correto afirmar que o tamanho
amostral (n) desse levantamento foi igual a

Alternativas

A amostragem aleatéria por conglomerados € uma técnica em que a
populacao é dividida em grupos ou "conglomerados" e, em seguida, um ou
mais desses grupos sao selecionados aleatoriamente para serem incluidos
na amostra. O tamanho amostral total (n) pode ser calculado com base em
varios fatores, incluindo o numero de conglomerados selecionados € o
numero de elementos amostrais dentro de cada conglomerado.

Resposta alternativa E.
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CESGRANRIO - 2024 - CNU - Bloco 1 - Infraestrutura, Exatas e Engenharia
- tarde

Para um estudo sobre o numero de filhos em familias de comunidades
ribeirinhas do Amazonas, foi conduzido um planejamento amostral da
seguinte forma: sortearam-se ao acaso duas comunidades ribeirinhas dentre
todas do Amazonas, e foram registrados os numeros de filhos de todas as
familias das duas comunidades assim selecionadas.

Tal planejamento amostral € denominado na Estatistica como amostragem
Alternativas

A) aleatdria simples

B) estratificada

C) por conglomerados

D) sistematica

E) nao probabilistica

Na amostragem por conglomerados, apds a populacao ser dividida em
grupos mutuamente excludentes, ocorre a selecdo de alguns desses grupos
(duas comunidades ribeirinhas), e entao, dentre os selecionados, todos os
elementos sao examinados (registrados, entrevistados).

Resposta C.

FGV - 2024 - MF - Auditor Federal de Finangas e Controle - Area
Econdmico-Financeira - tarde

Suponha que uma amostra aleatdria simples X;, X5,..., X;;, de tamanho n,
sera observada para se estimar a média p associada para resolucao da
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questao de umavariavel populacional suposta normalmente distribuidacom
meédia pJ e varidncia 02

O pesquisador cogita usar a média amostral X- como estimador de p. Avalie
se, nessas condi¢cOes, as seguintes afirmativas acerca das propriedades de
X-X:

|. X é estimador ndo tendencioso de variancia uniformemente minima de p.
Il. X é estimador de maxima verossimilhanca de p.

IIl. X é uma estatistica suficiente.

Esta correto o que se afirmaem
Alternativas

A) |, apenas.

B) I e ll, apenas.

C)lelll, apenas.

D) Il e lll, apenas.

E)L, 1lelll.

| - Estimador Nao Tendencioso

Um estimador é considerado ndo tendencioso se, em média, ele fornece o
valor verdadeiro do parametro que esta sendo estimado. No caso da média
amostral x:

Se vocé calcular a média x de varias amostras aleatdérias da mesma
populacdo, a média dessas médias sera igual a média populacional p.
Portanto, a média amostral X € um estimador ndo tendencioso da média
populacional p.
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Il - Estimador de Maxima Verossimilhancga

O método de maxima verossimilhanga é uma técnica para estimar
pardmetros de um modelo estatistico. Um estimador de maxima
verossimilhanga é aquele que maximiza a probabilidade (verossimilhanca)
de obter os dados observados, dado o modelo.

No caso de uma populagao normalmente distribuida, a média amostral x &,
de fato, o estimador de maxima verossimilhanga para a média populacional
g. Portanto, a afirmativa Il esta correta.

Il - Estatistica Suficiente

Uma estatistica é suficiente se ela contém toda a informacgéo necessaria
para estimar um pardmetro. Isso significa que, dado o valor da estatistica,
nao ha mais informacgao a ser extraida dos dados sobre o parametro.

Para uma amostra de uma populacao normalmente distribuida, a média
amostral X € uma estatistica suficiente para a média populacional p. Isso
significa que, se vocé conhece X, ndo precisa dos dados individuais para
estimar p.

Analisando as afirmacdes
|. X é estimador ndo tendencioso de y: Correta.
Il. X é estimador de maxima verossimilhanca de p: Correta.

lll. x € uma estatistica suficiente para p: Correta.

Todas as afirmativas |, Il e lll estdo corretas. Portanto, a resposta correta
seria:
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2 - Questoes Teodricas e Conceituais Sobre Design de Pesquisa

FGV - 2024 - Camara Municipal de Sao Paulo - SP - Consultor Técnico
Legislativo - Economia

O método de variaveis instrumentais visa a corrigir os seguintes problemas
inerentes ao modelo economeétrico que se deseja estimar, a excegao de um.
Assinale-o.

Alternativas

A) Viés de omissao de variaveis relevantes.

B) Erro de medida.

C) Viés de simultaneidade em sistemas de equacdes simultaneas.
D) Causalidade reversa.

E) Correlacéao espuria.

Resposta E

O método de variaveis instrumentais (VI) € usado em econometria para
corrigir problemas de endogeneidade, que surgem quando uma variavel
explicativa esta correlacionada com o termo de erro do modelo. Isso pode
ocorrer devido a varias razdes, vamos ver qual delas ndo é solucionada pelo
uso das variaveis instrumentais:

Omissao de variaveis relevantes (Alternativa A):

Quando uma variavel relevante é omitida, as variaveis explicativas podem
capturar o efeito dessa variavel omitida, gerando correlagdo entre as
variaveis explicativas e o erro.
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O método das variaveis instrumentais pode corrigir isso ao encontrar uma
variavel instrumental exdgena que esteja correlacionada com a variavel
explicativa problematica, mas ndo com o erro.

O método das variaveis instrumentais corrige esse problema.
Erro de medida (Alternativa B):

Quando as variaveis explicativas contém erros de medicéo, isso pode gerar
endogeneidade.

O método das variaveis instrumentais pode ser usado para lidar com esse
problema, desde que uma boa variavel instrumental esteja disponivel.

O método das variaveis instrumentais corrige esse problema.

Viés de simultaneidade em sistemas de equacgdes simultédneas (Alternativa
C):

Em sistemas de equagdes simultdneas, as variaveis explicativas podem ser
determinadas conjuntamente com a variavel dependente, causando
endogeneidade.

O método das variaveis instrumentais € amplamente utilizado para corrigir
esse tipo de viés.

O método das variaveis instrumentais corrige esse problema.
Causalidade reversa (Alternativa D):

Quando a variavel dependente também influencia as variaveis explicativas,
temos causalidade reversa, causando endogeneidade.

O método das variaveis instrumentais pode corrigir isso ao usar uma variavel
instrumental exdgena que quebre esse ciclo de causalidade.

O método das variaveis instrumentais corrige esse problema.
Correlacao espuria (Alternativa E):

A correlagdo espuria ocorre quando duas variaveis parecem estar
relacionadas devido a um fator externo comum, mas ndo ha uma relagcao
causal real entre elas.

ECONO.: METRIA
e ————



O método das variaveis instrumentais ndo € projetado para lidar com
correlacoes espurias diretamente, pois sua aplicagao pressupode que exista
um problema de endogeneidade corrigivel com um instrumento adequado.

O método das variaveis instrumentais nao corrige correlagao espuria.

Vamos aprofundar sobre o método das variaveis instrumentais na aula 5.

FGV - 2024 - Camara dos Deputados - Consultor de Orcamento e
Fiscalizacao Financeira (Reaplicagao)

Em economia, o Método dos Momentos Generalizados (GMM) é largamente
utilizado para estimar diversos tipos de modelos econométricos.

Em relagcdo ao GMM, avalie se as afirmativas a seguir sdo verdadeiras (V) ou
falsas (F).

() O GMM é particularmente util em situagdes em que as variaveis
explicativas sdo enddgenas, fornecendo uma maneira de obter estimadores
consistentes mesmo na presencga de endogeneidade.

() Na estimacéao por GMM, um teste de Hansen ajuda a confirmar a presenca
de instrumentos fracos, garantindo que os estimadores sejam consistentes
e eficientes.

() Instrumentos fracos sdo um problema no GMM porque podem levar a
estimativas com viés e variancias grandes, comprometendo a validade dos
resultados.

() Diferentemente do método de variaveis instrumentais, o GMM nao pode
ser usado para estimar modelos com erros padrao heteroscedasticos.

As afirmativas sao, respectivamente,
Alternativas

AV-V-F-F

BF-F-V-F

CV-F-V-V.
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DV-F-V-F.

EV-F-F-V.

Para resolver a questdo, analisaremos cada afirmativa sobre o Método dos
Momentos Generalizados (GMM):

Afirmacdo 1 O GMM é particularmente util em situagcées em que as
variaveis explicativas sao endogenas, fornecendo uma maneira de obter
estimadores consistentes mesmo na presenca de endogeneidade.

Verdadeiro.

O GMM é amplamente utilizado em contextos onde ha endogeneidade, pois
permite lidar com esse problema utilizando varidveis instrumentais
apropriadas. Ele fornece estimadores consistentes mesmo na presenca de
correlacao entre as variaveis explicativas e o termo de erro.

Afirmacado 2 Na estimacao por GMM, um teste de Hansen ajuda a
confirmar a presenca de instrumentos fracos, garantindo que os
estimadores sejam consistentes e eficientes.

Falso.

O teste de Hansen ¢ utilizado para verificar a validade dos instrumentos,
testando se as condicdes de sobreidentificagcdo sao satisfeitas. Ele ndo é um
teste especifico para identificar instrumentos fracos. Para instrumentos
fracos, outros testes, como o teste de F na primeira etapa, sdo mais
adequados.

Afirmacao 3 Instrumentos fracos sao um problema no GMM porque
podem levar a estimativas com viés e varidancias grandes,
comprometendo a validade dos resultados.

Verdadeiro.

Instrumentos fracos afetam a consisténcia e eficiéncia das estimativas no
GMM. Quando os instrumentos nao tém correlagcao forte com as variaveis
enddgenas, os resultados podem ser viesados e apresentar alta variancia.
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Afirmacao 4 Diferentemente do método de variaveis instrumentais, o
GMM nao pode ser usado para estimar modelos com erros padrao
heteroscedasticos.

Falso.

O GMM ¢ especialmente utilem situagdes de heteroscedasticidade, pois sua
formulagao permite obter estimadores robustos a essa condicao. Ele € uma
extensdo mais geral do método de variaveis instrumentais e €
frequentemente aplicado justamente para corrigir problemas de
heteroscedasticidade.

RespostaV-F-V-F, letraD.

FUNDEP - 2013 - CODEMIG - Analista - Economia (adaptado)

Em econometria, de maneira geral, sdo utilizadas cinco abordagens a
previsao econdmica. Nesse contexto, a metodologia cuja énfase se encontra
na analise das propriedades probabilisticas ou estocasticas, das séries
temporais econémicas segundo a filosofia de deixar que os dados falem por
si, denomina-se:

Alternativas

A) método de suavizamento (smoothing) exponencial.

B) método ARIMA mais conhecido como metodologia Box-Jenkins.
C) modelo de regressao com equacgodes simultaneas.

D) modelo VAR.

As alternativas aqui falam de varias metodologias que vamos aprofundar
mais adiante. Analise das Alternativas:

A) Método de suavizamento (smoothing) exponencial

O suavizamento exponencial € uma técnica de previsdo que aplica pesos
decrescentes as observacoes passadas para produzir previsoes. Ele é util
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para séries temporais com tendéncias ou sazonalidade, mas nao se
concentra na analise das propriedades estocasticas das séries.

Incorreta.
B) Método ARIMA mais conhecido como metodologia Box-Jenkins

A metodologia ARIMA (AutoRegressive Integrated Moving Average) ou Box-
Jenkins € amplamente utilizada para modelar séries temporais com base em
suas propriedades estocasticas. Sua filosofia € baseada na analise dos
padroes probabilisticos da série, permitindo que os dados direcionem o
modelo, sem suposi¢des externas rigidas.

Correta.
C) Modelo de regressao com equacdes simultdneas

Este modelo é usado em econometria estrutural para lidar com variaveis
enddgenas em sistemas de equacoes simultdneas. Ele ndo se concentra na
analise das propriedades estocasticas de séries temporais.

Incorreta.
D) Modelo VAR

O modelo VAR (Vector AutoRegression) € utilizado para capturar relacoes
entre varias séries temporais interdependentes. Embora seja uma
ferramenta para séries temporais, ele ndo segue explicitamente afilosofia de
"deixar os dados falarem por si" no mesmo sentido que a metodologia Box-
Jenkins.

Incorreta.
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